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RESUMEN

Los modelos DEA tradicionales con tolerancias permiten ordenar los jugadores de
fatbol en bases a sus inputs y outputs. Sin embargo, no tienen en cuenta la existencia de
acciones (outputs) no deseadas. A partir de la informacidn facilitada por OPTA realizamos un
analisis de eficiencia de los jugadores segln posiciones teniendo en cuenta sus inputs, outputs y
outputs no deseados mAas representativos. Si bien este método requiere un esfuerzo
computacional importante (hay gue resolver 729 problemas por cada jugador), permite obtener

una clasificacién de los jugadores mas realista que en el caso de obviar los outputs no deseados.

ABSTRACT

Conventional DEA models with tolerances allow ranking football players based on their
inputs and outputs. However, they ignore the existence of actions (outputs) undesirable. Using
the information provided by OPTA it has been done an efficiency analysis of the football
players by positions taken into account their more representative inputs, outputs and undesirable
outputs. Although this method involves an important computational effort (for each player, 729
problems must be solved), it allows a more realistic ranking of the players than if undesirable
outputs are not considered in the assessment.
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1. INTRODUCCION

La evaluacion de la eficiencia de unidades productivas ha sido objeto de
numerosos estudios en los ultimos afios, y en particular el estudio de la eficiencia de los
equipos de fatbol, a partir de la consideracion de los deportes profesionales como una
actividad econémica mas. Asi, el fatbol puede ser analizado como cualquier actividad
productiva. En consecuencia, es posible utilizar la idea de una "funcién de produccion
de deportes”, tal y como propuso por primera vez Rottenberg (1956) en el caso del
béisbol. Més tarde, Scully (1974) ofrecié una primera estimacion empirica de las
funciones de produccion para el mismo deporte.

La evaluacion de la eficiencia de los equipos de las diferentes ligas europeas de
fatbol se ha realizado con profusion en los dltimos afios mediante modelos Data
Envelopment analysis (DEA) usando diversas clases de datos de inputs y outputs. Asi
por ejemplo, Barros y Santos (2004) para la Liga portuguesa usan datos de tipo
econdmico, lo mismo que Haas (2003a) para la liga americana y Haas (2003b) para la
liga inglesa. Otros estudios utilizan datos de tipo técnico como Dawson et al. (2000) y
Carmichael et al. (2000) en el caso de la Liga inglesa; Espitia-Escuder y Garcia-Cebrian
(2004) para la Liga espafiola o Bosca et al. (2009) para las ligas espafiola e italiana. En
todos los casos, el objetivo es medir el rendimiento o eficiencia de los diferentes
equipos que compiten en una liga profesional de fatbol.

Solo algunos trabajos se han atrevido a evaluar el rendimiento de los jugadores
de forma individual como por ejemplo Papahristodoulou (2007) que utiliza datos de las
acciones técnicas de los goleadores de UEFA Champions League. De esta forma estima
la eficiencia de los jugadores con los datos estadisticos publicados por la propia UEFA.
En este caso, utiliza como inputs los minutos jugados, las faltas cometidas y los fueras
de juego mientras que como outputs se usan los goles marcados, las asistencias, los
remates realizados y las faltas recibidas. No obstante y debido a las limitaciones del
software que utiliza solamente se realiza la evaluacion de los delanteros que han
marcado dos 0 mas goles. También en el &mbito del futbol Tiedeman et al. (2011) usan
la metodologia de la metafrontera para ordenar a los jugadores de campo, a través de un

modelo DEA BCC. Otros trabajos evaluan la eficiencia de jugadores de otros deportes
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como Hashimoto (1993) y Mazur (1994) para el caso del beisbol o Klaassen y Magnus
(2009) quienes estudian las estrategias de saque en el torneo de Wimbledon.

Todo ello nos lleva a proponer una metodologia un poco mas ambiciosa en la
que se combinen aspectos técnicos individuales tanto positivos como negativos. Por
ello, se introducen en este trabajo, junto con los inputs y outputs tradicionales, los
outputs no deseables. Esto es debido a que inevitablemente (la existencia del jugador
perfecto no esta probada) todos los jugadores realizan acciones que le perjudican tanto
individualmente (tarjetas amarillas recibidas) como colectivamente (expulsiones por
tarjetas rojas). Asi, la consideracion de este tipo de acciones nos permite obtener unos
scores de eficiencia mas realistas.

La incorporacion de outputs no deseados para medir la eficiencia de deportistas
profesionales no se trata de una novedad ya que para la evaluacion del indice de
eficiencia (medido usando otra metodologia) de la NBA, se consideran tanto acciones
positivas (puntos, rebotes, etc.) como negativas (fallos en los tiros, pérdidas de balon),

segun la siguiente formula®:

Eficiencia (NBA) = ((Puntos + Rebotes + Asistencias + Robos de balén + Tapones) —
((Intentos de Tiros de Campo — Tiros de campo convertidos) + (Intentos de tiros libros —

Tiros libres convertidos) + Perdidas de balon)).

El trabajo se estructura de la forma siguiente. En la seccién 2 se analizan los
modelos DEA, tanto en el caso de considerar el modelo tradicional con inputs y outputs
como los modelos que distinguen entre outputs deseados y no deseados. Asimismo se
considera la introduccion de las tolerancias estadisticas dentro del modelo. La seccion 3
presenta los datos seleccionados en el analisis y los resultados obtenidos. EIl trabajo

finaliza con las conclusiones.
2. METODOLOGIA

En este epigrafe describiremos brevemente la metodologia DEA con outputs no
deseados y la inclusion de las tolerancias estadisticas para introducir la incertidumbre

sobre los datos.

! http://www.nba.com/statistics/efficiency.html
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Para explicar los fundamentos de los métodos DEA puede recurrir al libro de
Cooper et al. (2007), y por ello nos centraremos Unicamente en plantear el modelo

usado en este analisis. A partir de la base de un modelo CCR (M1):
Max o

A X Sxf n=1..,N (M1)

LYS >a yﬁ; m=1..M

~
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. —+
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donde X¥ y yX representan respectivamente los inputs y outputs para una DMUj
y para una DMUK’, XX es el nivel de input de esa unidad y y* es el output de esa
misma unidad y 4, son los pesos de la combinacion éptima.

Si incluimos los outputs no deseados tenemos el modelo M2:

Max 3
S. L.

(M2)

A, >0, k=1..K

Donde z¥ representan los outputs no deseables o bad outputs, y B es la eficiencia
relativa de la unidad evaluada. Este tipo de modelos son de amplia profusion para
evaluar la eficiencia medioambiental, al considerar procesos productivos en donde
aparecen outputs no deseables al producir los outputs deseables, como el caso de las
emisiones de CO; de algunas centrales eléctricas.

Segun Ali y Seiford (1990), este tipo de modelos con outputs no deseados
deberian incorporar la restriccion de convexidad para mantener la invarianza de la

traslacion. Por ello, se ha considerado oportuno mantener el equivalente al modelo M1.
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Una de las hipotesis basicas de los modelos DEA es la constancia de los datos, y
en muchas situaciones reales este supuesto es dificil de asumir. Para solventar este
problema, se ha desarrollado una metodologia basada en el analisis DEA que tiene en
cuenta la incertidumbre de los datos. Esta metodologia es conocida como DEA con
tolerancias (Bonilla et al., 2002; Bosc4 et al., 2006 y Boscé et al., 2011) e introduce la
incertidumbre en las variables definiendo tolerancias o posibles variaciones en los
inputs y/o outputs para la totalidad de las DMUs consideradas.

Para aplicar las tolerancias (entendidas como posibles variaciones, simétricas o
no) o, alternativamente las combinaciones de los valores maximos y minimos con los
valores originales de cada uno de los inputs y/o outputs deseados y/o outputs no
deseados para cada una de las DMUs y resolviendo el nuevo modelo DEA con dichas
tolerancias, obtendriamos 729 valores de scores de eficiencia para cada DMU. Con ello,
obtendriamos informacidn respecto a la eficiencia que posee cada DMU a partir de los
datos seleccionados, y el nivel de eficiencia que podrian alcanzar si variaran los input y
outputs considerados.

Una vez obtenidos los niveles de eficiencia, como uno de nuestros objetivos es
ordenar las unidades productivas en funcidn de su nivel relativo de eficiencia técnica,
procederemos a calcular dos ratios de eficiencia para la jo-ésima unidad (R%, y szo), tal

y como se definen en las ecuaciones [1] y [2]:

1 __ S0
® carq T,,) [1]
S,—¢e
i S si card(I',) # e,
R}, =qcard(';) —e [2]
0 si card(I')) =e,,
Siendo:

e;, = himero de veces que la unidad jo es eficiente.
S;o = la suma de los 729 ratios de eficiencia R}O para la unidad jo.

Card (Tj,) = 729 para este problema.
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El primer ratio de eficiencia (R'j,) podra tomar valores entre [0,1] y cuanto mas
se aproxime a la unidad, mayor numero de veces habra sido eficiente la unidad jo. El
segundo ratio, R, tomaré el mismo rango de valores que el anterior y nos permitira
discernir qué unidad es mas eficiente en el caso de que dos jugadores obtengan el
mismo valor para el primer ratio. Para el caso de R'j, = 1, no se puede calcular el valor
de szo, y ello permite definir estas DMUs como las mas eficientes.

En consecuencia, para ordenar las DMUs consideradas en funcion de su nivel de
eficiencia, calcularemos los ratios anteriores y concluiremos que la DMUj es mejor que
la DMUj si se cumple:

DMU; = DMU, < R} = Ry

En caso de que los dos ratios obtengan el mismo valor para las unidades que
estamos comparando, es posible deshacer el empate recurriendo al segundo ratio de
eficiencia. En consecuencia, la DMU; sera mejor que la DMUj si, obteniendo el mismo

valor para el primer ratio, se cumple que:

DMU; = DMU, < R} = R,y R} = R}
Una vez definido el marco tedrico del modelo DEA con tolerancias
procederemos a su aplicacion sobre los jugadores profesionales de fatbol de la Liga

Espafiola.

3. APLICACION A LA LIGA ESPANOLA

La metodologia explicada en la seccion anterior se ha aplicado para la
ordenacion de los jugadores de la liga espafiola de la temporada 2011/12, a fin de poder
proporcionar informacién sobre la eficiencia de los distintos jugadores. Evidentemente
los jugadores de campo (todos menos el portero) realizan diferentes funciones tanto
para conseguir goles o impedir que los consiga el equipo contrario. Por ello, no debe
existir una unica férmula de evaluar la eficiencia de todos los jugadores con
independencia de su posicion en el campo sino que es necesario considerar su posicion.

Asi las posiciones usuales son: i) defensas; ii) medios; y iii) delanteros.
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Si bien se ha tratado de diferenciar segun posiciones también se ha buscado el
mayor numero de elementos comunes a todas ellas, de forma que se mantenga el
esquema global de evaluacién, pero se incorpore la vision especifica de su posicion. En
este contexto, se ha evaluado la eficiencia de los jugadores que han disputado méas de
700 minutos, y con los datos facilitados por OPTA se han seleccionado las acciones mas
representativas como inputs, outputs y outputs no deseados (Tabla 1):

DEFENSAS MEDIOS DELANTEROS

Tiempo jugado

INPUT Numero de partidos jugados

Faltas Recibidas

Total pases con éxito
Ocasiones que abren

OUTPUT Recuperaciones Pases Recibidos

juego
Total despejes Recuperaciones Goles
OUTPUT Tarjetas amarillas
NO Puntos Disciplinarios
DESEADO

Total faltas cometidas

Tabla 1. Definicion de inputs, outputs y outputs no deseados para cada posicion.

Como se puede apreciar en la tabla anterior, se ha tratado de elegir las variables
mas representativas de las acciones realizadas de forma que los inputs y los outputs no
deseados representen las mismas acciones, y solamente los outputs diferencien entre las
tres posiciones evaluadas.

La aplicacién del modelo M2 junto con las tolerancias implica que para cada
jugador deban resolverse 729 modelos, con el consiguiente esfuerzo computacional. La
obtencién de los resultados presentados en el Anexo | requiere tener trabajando el
ordenador més de 12 horas.

Como puede observarse, la mayoria de los “mejores” jugadores corresponden a
los equipos mas relevantes de la liga espafiola: FC Barcelona y Real Madrid. El interés
de este tipo de metodologias no es tanto identificar al mejor jugador de cada posicién
sino que la idea de la ordenacion debe servir para establecer una medida de la
valoracién de los jugadores y también como soporte para establecer una formula que
permita estimar las retribuciones econdmicas a aplicar a los jugadores.
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4. CONCLUSIONES

Este trabajo combina los modelos DEA con outputs no deseados con la inclusion
de la incertidumbre de los datos mediante el uso de las tolerancias estadisticas. De esta
forma es posible realizar una ordenacion de los jugadores en base a su rendimiento
deportivo.

La idea de usar el rendimiento deportivo como criterio de valoracion de los
derechos deportivos de los jugadores es una propuesta que se asienta en la base de todos
los modelos de valoracion de los deportistas profesiones. Por ello es necesaria esta
ordenacion, ya que a través de criterios comparativos es posible deducir el precio
relativo de los diferentes jugadores en relacion a precios pagados en transferencias
anteriores.

La ordenacion no sdlo nos permite determinar los posibles precios relativos de
los jugadores, sino que cada vez es mas necesario ligar las retribuciones (salarios,
primas, etc.) al rendimiento deportivo de los jugadores. Hasta ahora las retribuciones se
fijaban en el contrato inicial con independencia de si jugador era alineado o no, de
forma que las retribuciones permanecian fijas, excepto en el caso de que el rendimiento
de un jugador en una temporada fuera “excepcional” con lo que inmediatamente
solicitaba al club un aumento de la ficha con el pretexto de que si no era atendido se
veria en la “necesidad” de cambiar de equipo.

El estudio del rendimiento a lo largo de diferentes temporadas puede, y debe,
marcar el rumbo a seguir por los equipos a la hora de fijar las retribuciones de sus
jugadores, ya que en la actualidad los problemas financieros que arrastran estas
entidades han de obligar a replantearse la forma de establecer los salarios.

En el caso concreto de la aplicacion desarrollada para la liga espafiola, se
observa que la mayoria de las primeras posiciones de las listas de jugadores de campo
estan ocupadas por jugadores que pertenecen a los “mejores” equipos de la liga
espafola, es decir al FC Barcelona y al Real Madrid, sefial inequivoca de que son los
equipos con mayor potencial econdémico para poder fichar jugadores y de retribuirlos

con altas fichas.
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ANEXO |
DEFENSAS
Apellido Jugador R1 R2
1 |Sergio 1,0000 0,0000
1 | Abidal 1,0000 0,0000
1 | Ramos 1,0000 0,0000
1 |Piqué 1,0000 0,0000
1 | Monreal 1,0000 0,0000
1 |Marcelo 1,0000 0,0000
1 |Pepe 1,0000 0,0000
1 |Puyol 1,0000 0,0000
1 |Luna 1,0000 0,0000
1 | Satrustegui 1,0000 0,0000
11 |Siqueira 0,9890 0,9674
12 |Crespi 0,9890 0,9230
13 | Ansotegi 0,9726 0,9738
14 | Forlin 0,9616 0,9143
15 |Bravo 0,9506 0,5096
16 |Albiol 0,9342 0,8842
17 | Jordi Figueras 0,9232 0,4357
18 |Amaya 0,8546 0,8136
19 |Cabral 0,8381 0,7893
20 | Mathijsen 0,7311 0,8284
21 | Torrejon 0,7311 0,8152
22 | Lopez 0,7311 0,7445
23 | Arribas 0,7311 0,7300
24 | Meira 0,7311 0,6645
25 |DaSilva 0,7202 0,8093
26 |Rubén 0,7037 0,7030
27 | Musacchio 0,7037 0,6984
28 | Miguel Brito 0,7037 0,6267
29 |Labaka 0,7037 0,5843
30 | Spahic 0,7037 0,5532
31 |Flafio 0,7037 0,5481
32 |Cortés 0,7037 0,3745
33 | Ustaritz 0,7037 0,3592
34 |Ekiza 0,7037 0,3452
35 | Suarez 0,7037 0,2808
36 | Masilela 0,6927 0,6463
37 | Malickou Diakhaté 0,6927 0,4589
38 |Javi Venta 0,6653 0,6470
Apellido Jugador R1 R2
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39 | Mascherano 0,6543 0,4063
40 |Roversio 0,5213 0,8614
41 | Nunes 0,4307 0,7925
42 | Alexis 0,4033 0,7742
43 |Pulido 0,4033 0,7042
44 | Mainz 0,3457 0,6929
45 | Pedro Orfila 0,3457 0,4673
46 |Marchena 0,3457 0,3714
47 | Gonzalez 0,3347 0,7753
48 | Ballesteros 0,3347 0,7309
49 |San José 0,3347 0,5783
50 |Francis 0,3073 0,7028
51 |Paulao 0,2963 0,6042
52 |Fazio 0,2963 0,5443
53 |Didac 0,2963 0,5430
54 | Martinez 0,2963 0,5175
55 | Ramis 0,2963 0,5106
56 |Nelson 0,2963 0,4891
57 |Pintér 0,2963 0,4854
58 | Dominguez 0,2963 0,4752
59 | Adriano 0,2963 0,4748
60 |Cata Diaz 0,2963 0,4629
61 | Demichelis 0,2963 0,4359
62 |Borja Gomez 0,2963 0,4336
63 | Cendros 0,2963 0,4021
64 |Rafa 0,2963 0,3824
65 |Lanzaro 0,2963 0,3814
66 |Bruno 0,2963 0,3702
67 |Varane 0,2963 0,3559
68 | Rami 0,2963 0,3306
69 |Sanchez 0,2963 0,3127
70 |Juanfran 0,2963 0,2979
71 |Botelho 0,2963 0,2961
72 |Canella 0,2963 0,2588
73 | Arbeloa 0,2963 0,2451
74 | Nacho 0,2963 0,2334
75 |Del Horno 0,2003 0,4896
76 |Silvio 0,1838 0,6512
77 |Zapata 0,1728 0,6507
78 |Bernardo 0,1728 0,5328
79 |Bigas 0,1728 0,5180
80 |Ricardo Costa 0,1728 0,5084
81 |Godin 0,1728 0,4428
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Apellido Jugador R1 R2
82 | Weligton 0,1728 0,4226
83 |Ruiz 0,1728 0,4179
84 |Raitala 0,1728 0,3808
85 | Miranda 0,1728 0,3668
86 | Amorebieta 0,1728 0,3422
87 | Fernando Navarro 0,1728 0,2316
88 | Dani Alves 0,1728 0,1755
89 |Isidoro 0,1043 0,4681
90 |Gregory 0,0768 0,6724
91 |Dealbert 0,0768 0,6421
92 | Rodriguez 0,0768 0,6335
93 | Obradovic 0,0768 0,4644
94 | Héctor Moreno 0,0494 0,6027
95 |Lolo 0,0494 0,5879
96 |Torres 0,0494 0,5198
97 |lraola 0,0494 0,4961
98 | Aurtenetxe 0,0494 0,4509
99 |Barba 0,0494 0,4379
100 | Maxwell 0,0494 0,4240
101 | Montoya 0,0494 0,4125
102 |Cisma 0,0494 0,3792
103 |Casado 0,0494 0,3770
104 | Amat 0,0494 0,3587
105 |Juéarez 0,0494 0,3522
106 [Mané 0,0494 0,3457
107 |Lopo 0,0494 0,3447
108 | Alvaro Gonzélez 0,0494 0,3416
109 |Cadamuro 0,0494 0,3206
110 | Christian 0,0494 0,3203
111 |Perea 0,0494 0,2867
112 |Jaume Costa 0,0494 0,2800
113 | Filipe Luis 0,0494 0,2766
114 | Angel 0,0494 0,2713
115 |Fabio Coentrao 0,0494 0,2695
116 |Ifigo Martinez 0,0494 0,2424
117 |Mario 0,0494 0,1945
118 |Pablo Alvarez 0,0494 0,1710
119 |Bertran 0,0000 0,6734
120 |[Tito 0,0000 0,5009
121 |Hernandez 0,0000 0,4094
122 |Nano 0,0000 0,4078
123 |[Javi Chica 0,0000 0,4009
Apellido Jugador R1 R2
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124 | Escudé 0,0000 0,3957
125 |Lora 0,0000 0,3721
126 | Mateos 0,0000 0,3431
127 | Caceres 0,0000 0,3373
128 | Mathieu 0,0000 0,3140
129 | De la Bella 0,0000 0,3057
130 |Catala 0,0000 0,2937
131 |Paredes 0,0000 0,2911
132 | Gamez 0,0000 0,2731
133 |Valera 0,0000 0,2675
134 |Cala 0,0000 0,2542
135 | Botia 0,0000 0,2488
136 |Pedro Ldpez 0,0000 0,2397
137 |Nyom 0,0000 0,2330
138 | Demidov 0,0000 0,2305
139 | Galvez 0,0000 0,2241
140 |Damia 0,0000 0,2230
141 | Barragan 0,0000 0,2189
142 |Caceres 0,0000 0,2149
143 |Chico 0,0000 0,2093
144 | Chechu Dorado 0,0000 0,2071
145 |Mario 0,0000 0,1955
146 |Galan 0,0000 0,1897
147 |Botelho 0,0000 0,1387
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MEDIOS
Apellido Jugador R1 R2
1 | Xavi 1,0000 0,0000
1 | Gabilondo 1,0000 0,0000
1 | David Lopez 1,0000 0,0000
1 |Cazorla 1,0000 0,0000
1 |Pedro Lebn 1,0000 0,0000
1 |Victor Sanchez 1,0000 0,0000
1 |Alonso 1,0000 0,0000
1 | Apofo 1,0000 0,0000
1 | Busquets 1,0000 0,0000
1 |[Iniesta 1,0000 0,0000
1 |Loe 1,0000 0,0000
1 |Rubén Pardo 1,0000 0,0000
1 | Quique Rivero 1,0000 0,0000
14 | Ozil 0,9506 0,6766
15 |Ponzio 0,9506 0,6703
16 | Armenteros 0,9506 0,5379
17 |Khedira 0,8381 0,9297
18 | Mikel Rico 0,8381 0,8908
19 |Mariga 0,8272 0,8408
20 | Iriney 0,8272 0,5966
21 | Thiago Alcantara 0,8272 0,5948
22 | Movilla 0,7997 0,8654
23 | Bruno 0,7997 0,8018
24 | Medel 0,7311 0,6978
25 | Toulalan 0,7311 0,6710
26 |Banega 0,7037 0,5891
27 | Rubén Pérez 0,7037 0,5171
28 | Cristian GOmez 0,6927 0,8293
29 |Rivera 0,6927 0,7539
30 |Farinos 0,6818 0,7474
31 |Befat 0,6543 0,6971
32 |Keita 0,6543 0,4821
33 |Juanfran 0,4417 0,8044
34 | Aranburu 0,4307 0,8011
35 |Lass Diarra 0,4143 0,6565
36 | Canas 0,3457 0,6359
37 |Senna 0,3457 0,5749
38 | Zurutuza 0,3457 0,5510
39 | Gabi 0,3457 0,5022
40 | Granero 0,3457 0,4551
41 | Xabi Prieto 0,3182 0,6767
42 | Topal 0,3073 0,7328
Apellido Jugador R1 R2
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43 |Romaric 0,3073 0,6928
44 | Tziolis 0,3073 0,6920
45 | Nekounam 0,3073 0,6588
46 |Lacen 0,3073 0,6486
47 | Verdu 0,3073 0,6450
48 |Navas 0,3073 0,6134
49 | Montero 0,3073 0,6101
50 |Recio 0,2963 0,6047
51 |Yebda 0,2963 0,5947
52 |Maresca 0,2963 0,5896
53 | Hlarramendi 0,2963 0,5474
54 | Alfaro 0,2963 0,5081
55 [ Michel 0,2963 0,5024
56 | Zuculini 0,2963 0,4970
57 |Matilla 0,2963 0,4854
58 | Ruben Micael 0,2963 0,4559
59 |Ozil 0,2963 0,4426
60 |Pina 0,2963 0,4235
61 |Parejo 0,2963 0,4141
62 | Trashorras 0,2963 0,4053
63 |Busquets 0,2963 0,3483
64 | Tissone 0,1728 0,6323
65 |Salva Sevilla 0,1728 0,5280
66 |Borja Valero 0,1728 0,4779
67 |Turan 0,1728 0,4752
68 | Iniesta 0,1728 0,4413
69 |Colsa 0,0878 0,6718
70 |Khedira 0,0768 0,6411
71 |Koke 0,0768 0,5468
72 | Hurtado 0,0494 0,6148
73 | TrochowskKi 0,0494 0,6040
74 | Juan Rodriguez 0,0494 0,5845
75 |Joaquin 0,0494 0,5800
76 | Rakitic 0,0494 0,5664
77 | Marti 0,0494 0,5615
78 | Samperio 0,0494 0,5492
79 |Fuego 0,0494 0,5465
80 |Fran Rico 0,0494 0,5433
81 |Susaeta 0,0494 0,5321
82 | Timor 0,0494 0,526
83 | Pape Diop 0,0494 0,4892
84 | Tino Costa 0,0494 0,4781
85 |Iborra 0,0494 0,4729
86 |De Guzman 0,0494 0,4627
87 |Albelda 0,0494 0,4408
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Apellido Jugador R1 R2
88 | Nacho Cases 0,0494 0,4382
89 |Sergio Alvarez 0,0494 0,4368
90 | Iturraspe 0,0494 0,4354
91 |Cejudo 0,0494 0,4129
92 | Camufas 0,0494 0,4014
93 |Javi Martinez 0,0494 0,3961
94 |Pérez 0,0494 0,3956
95 |Reyes 0,0494 0,3637
96 |Baena 0,0494 0,3627
97 |Duda 0,0494 0,3565
98 | Ander 0,0494 0,3555
99 |Tiago 0,0494 0,3504
100 | Fabregas 0,0494 0,3140
101 | Luque 0,0494 0,2642
102 | Tejera 0,0494 0,2423
103 | Perotti 0,0384 0,4526
104 | Castro 0,0110 0,6536
105 | Hernandez 0,0110 0,5912
106 | Mendy 0,0110 0,5414
107 |Jodo Victor 0,0000 0,6375
108 | Canales 0,0000 0,5975
109 | Xavi Torres 0,0000 0,5597
110 | Bergara 0,0000 0,5416
111 | Estrada 0,0000 0,5177
112 | Gavilan 0,0000 0,5047
113 | Castro 0,0000 0,4903
114 | Cani 0,0000 0,4794
115 |Rios 0,0000 0,4769
116 | Adrian 0,0000 0,4668
117 | Barkero 0,0000 0,4628
118 |Juanlu 0,0000 0,4416
119 | Martins 0,0000 0,4278
120 | Lamah 0,0000 0,4107
121 |Valdo 0,0000 0,3933
122 |Pérez 0,0000 0,393
123 | André Castro 0,0000 0,3912
124 | De las Cuevas 0,0000 0,3899
125 | Camacho 0,0000 0,3862
126 | Eliseu 0,0000 0,3845
127 | Gurpegi 0,0000 0,3663
128 | Alba 0,0000 0,3519
129 | Casquero 0,0000 0,3482
130 | Coutinho 0,0000 0,3458
131 | Edu Bedia 0,0000 0,3449
Apellido Jugador R1 R2
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132 | Diego 0,0000 0,3416
133 |Feghouli 0,0000 0,3223
134 | Kaka 0,0000 0,3207
135 | Michu 0,0000 0,3205
136 |Barrada 0,0000 0,3195
137 |Dani Benitez 0,0000 0,2994
138 | Gullén 0,0000 0,2974
139 | Serrano 0,0000 0,2939
140 |Javi Lépez 0,0000 0,2811
141 |Juan Carlos 0,0000 0,2782
142 |Lafita 0,0000 0,2779
143 | Méarquez 0,0000 0,2743
144 | Sarabia 0,0000 0,2714
145 |Di Maria 0,0000 0,2615
146 |Arana 0,0000 0,2576
147 |Eguren 0,0000 0,2347
148 |Raul Garcia 0,0000 0,2220
149 |Romero 0,0000 0,2215
150 |Ayoze 0,0000 0,2082
151 | Weiss 0,0000 0,2060
152 |Carmelo 0,0000 0,1882
153 |Buonanotte 0,0000 0,1774
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DELANTEROS
Apellido Jugador R1 R2
1 | Nacho Novo 1,0000 0,0000
1 |Ronaldo 1,0000 0,0000
1 |Rossi 1,0000 0,0000
1 | Messi 1,0000 0,0000
1 |Llorente 1,0000 0,0000
1 |Benzema 1,0000 0,0000
1 |[Bilic 1,0000 0,0000
1 |Soldado 1,0000 0,0000
1 |Villa 1,0000 0,0000
1 | De Marcos 1,0000 0,0000
1 |[Falcao 1,0000 0,0000
10 |Higuain 0,9890 0,9171
11 |Pedro 0,9890 0,8586
12 | Alex Pozuelo 0,8272 0,4156
13 | Kanouté 0,7037 0,4597
14 | Castro 0,6818 0,7069
15 | Callejon 0,6543 0,4788
16 |Lass 0,6543 0,4633
17 |lsco 0,6543 0,4621
18 | Soldado 0,6543 0,4203
19 |Villa 0,4417 0,8717
20 |Pedro 0,4143 0,6800
21 |Ronddn 0,3073 0,5066
22 | Uche 0,2963 0,5754
23 | Sergio Garcia 0,2798 0,5829
24 | Gémez 0,2112 0,7636
25 | Lekic 0,2003 0,3892
26 |Santa Cruz 0,1728 0,5889
27 | Victor 0,1728 0,5648
28 | Nsue 0,1728 0,5529
29 |Vela 0,1728 0,5194
30 |Pereira 0,1728 0,5177
31 |Jonas 0,1728 0,5123
32 |Salvio 0,1728 0,4519
33 |Falcao 0,1728 0,4216
34 |Tello 0,0878 0,7129
35 | Adrian 0,0878 0,6822
36 | Griezmann 0,0494 0,5651
37 |Koné 0,0494 0,5535
38 | Muniain 0,0494 0,5320
39 | Aduriz 0,0494 0,4815
40 |Babacar 0,0494 0,4188
Apellido Jugador R1 R2
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41 |Rubén Suarez 0,0494 0,4028
42 | Delibasic 0,0494 0,3587
43 | Sangoy 0,0494 0,3470
44 | Ifran 0,0494 0,3199
45 |Trejo 0,0494 0,2924
46 |Barral 0,0494 0,2776
47 |Diego Costa 0,0384 0,2377
48 |Van Nistelrooy 0,0110 0,5531
49 | Agirretxe 0,0110 0,5440
50 |Colunga 0,0000 0,6139
51 |Nino 0,0000 0,5307
52 |Alvaro 0,0000 0,4943
53 |Edu Oriol 0,0000 0,4865
54 |Sanchez 0,0000 0,4535
55 |Joselu 0,0000 0,4529
56 |Manu del Moral 0,0000 0,4388
57 |Hemed 0,0000 0,4247
58 | Ghezzal 0,0000 0,4149
59 | Luis Garcia 0,0000 0,4057
60 |Uche 0,0000 0,4000
61 | Miku 0,0000 0,3995
62 | Martinuccio 0,0000 0,3747
63 |Kike Sola 0,0000 0,3698
64 | Negredo 0,0000 0,3688
65 |El Zhar 0,0000 0,3666
66 |Piti 0,0000 0,3582
67 |Molina 0,0000 0,3472
68 |Balde 0,0000 0,3411
69 |Aranda 0,0000 0,3256
70 | Thievy 0,0000 0,3220
71 | Nilmar 0,0000 0,3171
72 |Ighalo 0,0000 0,3107
73 |Pereira 0,0000 0,2958
74 | Rui Fonte 0,0000 0,2866
75 | Seba Fernandez 0,0000 0,2858
76 | Tamudo 0,0000 0,2821
77 |Postiga 0,0000 0,2635
78 |Jara 0,0000 0,2451
79 |Julio Baptista 0,0000 0,2450
80 | Toquero 0,0000 0,2448
81 | Munitis 0,0000 0,2386
82 | Geijo 0,0000 0,2288
83 |Piatti 0,0000 0,2191
84 | Stuani 0,0000 0,2120
85 |Marco Ruben 0,0000 0,1972
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Apellido Jugador R1 R2
86 | Alvaro 0,0000 0,1903
87 | Ariel 0,0000 0,1529
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